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Ⅰ 농업+AI
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1
농업+AICHAPTER . Ⅰ

우리 농업의 가장 큰 문제

고령화와젊은층의농업이탈로인한만성적인일손부족
문제핵심 농업의높은노동강도및낮은소득

계절적특성으로인한특정시기인력난심화

농업노동력의고령화와일손부족

비효율적유통

비싼농축산물가격

환경오염문제

식량안보불안

식물안전성불신

기타 자료=농어업위
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2
농업+AICHAPTER . Ⅰ

인공지능으로 노동력 대체 가능?
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2
농업+AICHAPTER . Ⅰ

인공지능으로 노동력 대체 가능?
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3
농업+AICHAPTER . Ⅰ

농업용 AI, 로봇 등의 실용화가 어려운 이유

농업현장의비탈길, 장애물등의비정형성, 비규격화
문제핵심 데이터수집의어려움, 농생명이라는특성
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3
농업+AICHAPTER . Ⅰ

농업용 AI, 로봇 등의 실용화가 어려운 이유
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3
농업+AICHAPTER . Ⅰ

농업용 AI, 로봇 등의 실용화가 어려운 이유
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3
농업+AICHAPTER . Ⅰ

농업용 AI, 로봇 등의 실용화가 어려운 이유

출처: https://www.nousbo.com/?mid=urban_farm&page=3&document_srl=48544&ckattempt=1
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3
농업+AICHAPTER . Ⅰ

농업용 AI, 로봇 등의 실용화가 어려운 이유

“농업이야 말로 AI로 풀 수 있는 최고난도 분야!”
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4
농업+AICHAPTER . Ⅰ

초거대언어모델(LLM)은 결국 텍스트

<출처> https://docs.cohere.com/docs/introduction-to-large-language-models

언어 모델이기 때문에!! → 인간은 그렇게 단순하지 않음

언어 모델(Language Model): 단어들의 시퀀스에 대한 확률 분포

단어들의 모음이 있을 때 하당 단어의 모음이 어떤 확률로 등장할지를 나타내는 값

[CLS] 딥러닝 자연어 [MASK] 공부는 [MASK] 재밌고 유익하다 [SEP] 내일 날씨는
[MASK] 예정입니다 [SEP]

→ ‘처리’, ‘매우’, ‘맑을’, ‘이어지지 않음‘을 예측



Ⅱ 현재의 AI 활용 R&D 사례 – 세종대 연구

CHAPTER

영상 기반 병해충 진단 모델01

In-door 육묘장 초장예측을 위한 AI02

신품종 종자 육종을 위한 AI03
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1
현재의 AI 활용 R&D 사례–세종대 연구를 중심으로CHAPTER . Ⅱ

영상 기반 병해충 진단 모델 > 병해충영상데이터셋구축

『 1단계 과업에서의 농작물 병해충 영상데이터셋 구축 현황 (24년 12월 22일 기준) 』

주관
촬영 이미지 건수

촬영건수
라벨링 건수

라벨링 건수
2021년 2022년 2023년 2024년 2021년 2022년 2023년 2024년

1주관 17,322 32,797 13,597 10,447 74,163 6,266 24,537 14,114 17,232 62,149 

2주관 21,896 28,855 26,945 20,604 98,300 6,736 31,818 32,732 21,673 92,959 

4주관 22,911 43,022 36,659 17,260 119,852 3,234 40,426 26,238 26,832 96,730 

5주관 8,345 7,071 15,021 2,787 33,224 4,840 7,121 3,158 15,693 30,812 

6주관 20,124 36,849 25,773 14,556 97,302 16,646 34,921 27,122 17,646 96,335 

7주관 19,891 30,487 24,269 14,112 88,759 18,619 26,133 24,323 20,735 89,810 

8주관 - - 2,401 5,347 7,748 - - 2,143 5,349 7,492 

9주관 - - 347 861 1,208 - - 344 861 1,205 

10주관 - - - 12,592 12,592 - - - 12,592 12,592 

합계 110,489 179,081 145,012 98,566 533,148 56,341 164,956 130,174 138,613 490,084

1단계과업에서는35종작물, 379종병해충데이터를관리했음
연구내용핵심 (24년12월22일) 기준원본영상자료533,148건, 라벨링학습용영상자료 490,084건보유

병해충전문가들이직접수집, 라벨링, 검수를거쳐구축된고품질의병해충영상데이터셋
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영상 기반 병해충 진단 모델 > 병해충데이터수집관리시스템

연구내용핵심
수집한병해충영상자료를쉽고간편하게업로드할수있는병해충데이터수집시스템을개발했음

촬영자의소속, 작물명, 병해충명, 발생부위등여러가지정보도함께기입되도록설계됨

병해충촬영이미지와표준영상의특성에맞게업로드할수있게별도의화면을개발

1
현재의 AI 활용 R&D 사례–세종대 연구를 중심으로CHAPTER . Ⅱ
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영상 기반 병해충 진단 모델 > 병해충데이터수집관리시스템

학습용데이터셋구축을위한병해충이미지라벨링도구제작
연구내용핵심 정확하고고품질의병해충학습용데이터셋을위한이미지검수도구제작

『 병해충 이미지 라벨링 도구 』

『 병해충 이미지 검수 화면 』

1
현재의 AI 활용 R&D 사례–세종대 연구를 중심으로CHAPTER . Ⅱ
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영상 기반 병해충 진단 모델 > 병해충데이터수집관리시스템

여러사용자의병해충진단결과를확인할수있는기능개발
연구내용핵심 사용자가진단앱을통해진단한이미지와지도기능을연결시켜병해충진단현황확인가능

『 병해충 진단 결과 확인 화면 』 『 병해충 진단 결과 확인 화면 (지도) 』

1
현재의 AI 활용 R&D 사례–세종대 연구를 중심으로CHAPTER . Ⅱ
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영상 기반 병해충 진단 모델 > 영상분석기술을활용한병해충진단기술개발

영상분석기술을활용한병해충진단을위한여러요소기술을개발함
연구내용핵심 병해진단정확도약94.32%, 해충진단정확도약96.75%를기록

• 병해충 촬영 이미지의 품질을
자동으로 향상시켜줄 수 있는
기술을 개발

• 초해상도(Super Resolution)
기법을 활용해 저해상도의
이미지를 고해상도의 이미지로
변화시킴

• 입 력 이 미 지 의 해 상 도 를
계산해 저해상도의 이미지를
자동으로 x3 스케일로 변환

• 입력한 병해충 피해부위
이 미 지 와 가 장 유 사 한
병해충 이미지를 찾아주는
유사도 기반 병해충 이미지
검색 기술을 개발

• 탐지된 피해부위와 유사한
병해 이미지를 찾아주는
것 을 통 해 사 용 자 의
의사결정에 도움을 줌

• 약 90.71%의 유사 정확도를
기록함

• 병해충 진단 어플리케이션에
입력될 이미지의 진단 가능
여부를 판단해주는 모델 개발

• 원 거 리 촬 영 이 미 지 , 
재배현장이 아닌 배경을 지닌
이미지, 흔들린 촬영 이미지, 
해상도가 낮은 이미지 등을
필터링

• ‘적합’ 판정을 받은 이미지만
병해충 진단 모델에 입력

• 약 95%의 분류 정확도 기록

• 병 해 충 이 미 지 를 분 석 해
이미지속 병해 또는 해충을
자 동 으 로 탐 지 하 고 해 당
병해충명을 분류해주는 진단
기술을 개발

• 35종 작물, 372종 병해충을
탐지 가능

• 해충 진단 정확도: 약 94.32%, 
병 해 진 단 정 확 도 : 약
96.75%를 기록함

1
현재의 AI 활용 R&D 사례–세종대 연구를 중심으로CHAPTER . Ⅱ
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영상 기반 병해충 진단 모델 > 실시간진단및예찰어플리케이션개발

실시간병해충진단및예찰을위한어플리케이션개발및배포
연구내용핵심 사용자편의성을고려한UI/UX 적용

병해충도감, 처방/약재등여러정보를쉽게접근할수있도록개발

『 초기 화면 』 『 병해/해충 구분 화면 』 『 이미지 선택/촬영 화면 』 『 선택된 이미지 확인 화면 』

1
현재의 AI 활용 R&D 사례–세종대 연구를 중심으로CHAPTER . Ⅱ
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영상 기반 병해충 진단 모델 > 실시간진단및예찰어플리케이션개발

실시간병해충진단및예찰을위한어플리케이션개발및배포
연구내용핵심 사용자편의성을고려한UI/UX 적용

병해충도감, 처방/약재등여러정보를쉽게접근할수있도록개발

『 이미지 분석 중 화면 』 『 진단 결과 화면 』 『 병해충 정보 화면 』 『 농약 정보 화면 』

1
현재의 AI 활용 R&D 사례–세종대 연구를 중심으로CHAPTER . Ⅱ
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육묘생장과정예측 AI 모델개발을위한멀티모달데이터

22

2
현재의 AI 활용 R&D 사례–세종대 연구를 중심으로CHAPTER . Ⅱ

In-door 육묘장 생장 데이터 구축
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원시데이터예시

23

2
현재의 AI 활용 R&D 사례–세종대 연구를 중심으로CHAPTER . Ⅱ

In-door 육묘장 생장 데이터 구축
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신품종 종자 육종을 위한 데이터 구축

육종과정예측및조합 AI 모델개발을위한멀티모달데이터

24

3
현재의 AI 활용 R&D 사례–세종대 연구를 중심으로CHAPTER . Ⅱ
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신품종 종자 육종을 위한 데이터 구축

원시데이터라벨링예시

25

3
현재의 AI 활용 R&D 사례–세종대 연구를 중심으로CHAPTER . Ⅱ
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육묘 전체 및 잎 탐지 모델

육묘전체및잎탐지모델테스트결과예시 (파프리카)

26

4
현재의 AI 활용 R&D 사례–세종대 연구를 중심으로CHAPTER . Ⅱ



2025 한국원예학회추계학술발표회

육묘 영역 분할 및 현재 시점 초장 측정 모델

육묘영역분할및현재시점초장측정모델테스트결과예시(파프리카)

27

5
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육묘영역분할및현재시점초장측정모델테스트결과예시
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육묘 영역 분할 및 현재 시점 초장 측정 모델5
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미래 시점 초장 예측 모델

미래시점초장예측모델테스트결과시
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6
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작물 형질 탐지 모델

작물형질탐지모델구조

30

입력: RGB, Depth, Thermal  이미지

출력: 육묘형질의정보

7
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작물형질탐지모델결과예시 (고추)
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작물 형질 탐지 모델7
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작물형질탐지모델결과예시 (고추)
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작물 형질 탐지 모델7
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작물형질탐지모델결과예시 (고추)
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작물 형질 탐지 모델7
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작물형질탐지모델결과예시 (고추)
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작물 형질 탐지 모델7
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End to End 모델1
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입력부터출력까지모든과정을하나의통합된신경망으로학습하는방식

36
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VLM 모델

37

KoVLA = 사람과 로봇 간의 의사소통 격차를 해결하기 위한 솔루션

KoVLA
구성 요소

VLM LLM
Instruction
Generator

KoVLA
기술

모호한 명령에서 의미를 추론하고 작업 환경내

미확인 물체를 인식하는 생성형 AI 모델

KoVLA Model

한국어로 구성된 작업 환경 및 로봇
명령어 융합 학습 데이터

KoVLA Dataset

음성명령 작업상황추론및

단계별명령생성

작업정확도를위한

Instruction level 세분화

로봇이이해할수있는
Instruction 생성

Vision + Language + Action 의 모델 & 데이터셋

KoVLA(Korean Vision-Language-Action) with

1
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농업용 Foundation Model 구축

다양한농업분야에쉽게적응가능하고재학습이용이한범용 AI 엔진

38

약한 인공지능(weak AI, narrow AI)

특정 문제를 해결하는 지능적 행동

사람의 지능적 행동을 흉내 낼 수 있는 수준

대부분의 인공지능 접근 방향

중국인 방 사고실험(Chinese room thought experiment)

강한 인공지능(strong AI)

사람과 같은 지능

마음을 가지고 사람처럼 느끼면서 지능적으로 행동하는 기계

추론, 문제해결, 판단, 계획, 의사소통, 자아 의식(self-awareness), 
감정(sentiment), 지혜(sapience), 양심(conscience)

튜링 테스트

2
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The Road to Artificial General Intelligence2
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농업용 Foundation Model 구축2
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다양한농업분야에쉽게적응가능하고재학습이용이한범용 AI 엔진
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1
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Thousands of AI Authors on the Future of AI

https://arxiv.org/abs/2401.02843

AI Top Conference (NeurIPS, ICML, ICLR, AAAI, IJCAI,
JMLR) 저자들을 대상으로 조사

AI 발전 속도와 첨단 AI 시스템의 특성과 영향에 대해 예측한 사상
최대 규모의 설문조사

2028년까지 AI 시스템이 결제 처리 사이트를 처음부터
자율적으로 구축하고, 인기 뮤지션의 신곡과 구별할 수 없는
노래를 만들며, 대규모 언어 모델을 자율적으로 다운로드하고
미세 조정하는 등 여러 이정표를 달성할 확률이 50% 이상일
것으로 예측

과학의 발전이 멈추지 않는다면 모든 가능한 작업에서 인간을
능가하는 기계가 등장할 가능성은 2027년에는 10%,
2047년에는 50%에 달할 것으로 예상
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Expected feasibility of many AI milestones2
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Expected feasibility of many AI milestones2
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How soon will HLMI be feasible?3
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What causes AI progress?4
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“농업이야 말로 AI로 풀 수 있는 최고난도 분야!”
→ 농업 분야의 문제를 풀면 다른 분야는 매우 쉽게 적용 가능

“AI는 결국 AGI로 귀결될 것으로 예상”
→ 농업 분야에 활용하기 위한 Foundation 모델 구축이 필요

“결국 농업 분야의 지식을 어떻게 쌓는지가 중요”
→ 농업 전문가를 모사하는 AI가 주류를 이룰 것이며, 농업 지식을 쌓는 연구와

이를 활용하는 연구에서 농업 연구자들이 대거 필요

→ AI는 결국 농업 연구자들의 도구로 활용될 것으로 예상 (ex. 워드, 엑셀 등)

“농업 분야의 AX는 데이터와 현장 실증이 필수”
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